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* A unidade de analise da base de dados sdo os filmes (titulos langados). Cada linha representa um filme
diferente que foi langado nos cinemas. Essas informacoes sdo ‘desagregadas’ uma vez que, por lei, a
Ancine recebe informacdes diretamente dos érgaos reguladores (produtoras, distribuidoras e exibidoras)
desde sua criagao [MP n°® 2228-1 (2001)] através do papel de “regulagao por informagao”.

* Os dados foram coletados pela Ancine entre 1995 e 2022. Com efeito, os agentes regulados
disponibilizam seus dados para a Ancine, uma vez que as distribuidoras e exibidoras de filmes no Brasil
sdo obrigadas a enviar suas informagoes com microdados de bilheteria assim que os filmes sdo lan¢ados
no cinema. A forma de coleta ¢ classificada como “passiva” uma vez que os dados ndao foram gerados
através de relatorios de mercado ou pesquisa académica (obrigacao legal).

» Apesar dos dados serem recebidos passivamente pela Ancine, eles sdo considerados “primarios” por
esta Agéncia Reguladora, uma vez que a Ancine desenvolveu os sistemas de integragdao e envio de dados
diarios aos regulados.

* Embora a publicagdo do banco de dados seja agora uma obrigagdo legal com dados agregados obtidos
por meio da publicagdo no site da Agéncia pelo portal do OCA — Observatorio do Cinema e Audiovisual
(dados publicos no OCA), o mercado cinematografico por décadas ja tinha o habito de publicar e
divulgar amplamente seus resultados semanalmente assim que um filme fosse lancado nas salas de
exibi¢do do pais (“habito de mercado™).
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o * A base de dados, a partir deste corte metodoldgico, possui 36 colunas e 2271 linhas, e inclui diferentes
variaveis (36), nas quais as que serao o foco deste trabalho sdo: (1) o nimero de ingressos vendidos
(publico por bilheteria) por cada filme [“dados de intervalo”]; (ii) a nacionalidade (pais de origem)
da producdo do filme [“dados nominais™]; (iii)) o volume/valor total dos recursos publicos (RS$)
destinados a produgado do filme [“dados de propor¢ao”]; (vi) o numero maximo de salas atingidas no
dia da estreia do filme [“dados de intervalo”]; (v) o tipo de filme/filme: anima¢dao, documentario e
ficcao [“dados nominais™].

» Para a escolha das variaveis utilizadas neste trabalho, ¢ importante ter em mente o ‘modelo Simples da
Cadeia de Valor’ da Industria Cinematografica: PRODUCAO > DISTRIBUICAO > EXIBICAO.
Conforme explicado na introducdo, o setor audiovisual ¢ bastante complexo, porém, a utilizagao
simplificada da cadeia de valor do cinema permite fazer importantes consideragdes sobre as
variaveis dependentes e independentes que serdo trabalhadas nesta andlise.

* Hipotese deste trabalho ¢ que o financiamento publico para producdes audiovisuais brasileiras impacta
positivamente na performance dos filmes de cinema, a variavel dependente ¢ a bilheteria/ingressos
vendidos nas salas de exibicado.

* Assim, a varidvel dependente foi retirada do elo Exibicao do modelo Simples da Cadeia de Valor da
Industria Cinematografica.




m 0 O IMPACTO DA POLITICA

CULTURAL DE INCENTIVOS NO
SETOR AUDIOVISUAL BRASILEIRO: PC% HU%Q?

Uma Analise Economeétrica

_METODOLOGIA DE PESQUISA

* A variavel independente mais importante neste trabalho ¢ o valor/quantidade total de recursos publicos
(subsidio) destinados ao filme/finalizacdo do filme. Esta varidvel independente pode ser dividida em
duas outras variaveis: (i) total _art produc (dados de intervalo), quando o subsidio ou financiamento
(incentivo) ¢ direcionado para a Producio na cadeia de valor; (ii) total art dist (dados de intervalo),
quando o fomento ¢ direcionado a Distribuicfo na cadeia de valor.

e Outra variavel independente importante ¢ o numero maximo de salas/cinemas atingido no dia do
lancamento do filme. Essa varidvel ¢ uma medida importante da capacidade de distribuicdo de filmes
para os cinemas do pais, pois quanto maior o numero de salas diferentes em que o filme ¢ exibido no
langcamento, maior ¢ o seu desempenho de bilheteria. Entdo, esta ¢ uma varidvel que afeta o elo da
Distribui¢ao da cadeia de valor da industria cinematografica.

* A ultima variavel independente que se refere ao elo de Producao e que sera trabalhada neste artigo € o
Tipo do filme (Animacdo, Documentario ¢ Ficcdo). Esta variavel independente pode ser dividida em
trés outras variaveis nominais (dummy): (i) Animacao; (ii) Documentario; (iii) Ficcao. Portanto, a
partir de todas essas variaveis independentes descritas sera investigada a resposta da variavel
dependente: a bilheteria/ingressos vendidos nas salas de cinema.

* Para a limpeza da base de informacodes, todos os valores faltantes (missing values) foram excluidos do
banco de dados pelo software livre R-Studio.
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* A varidvel bilheteria possui um grande nimero de outliers na distribuicdo e, adicionalmente, alguns filmes possuem
desempenho tdo discrepante que trazem toda a assimetria do scatter (cauda da distribuig¢do) para a direita (desvio positivo).

 Isto faz sentido com a dinamica do mercado cinematografico uma vez que funciona, com muita incerteza e risco, com légica
de rentabilizacdo do portfolio pela existéncia de vdrios filmes que ndo ultrapassam o custo de produgdo, mas que no conjunto

sao rentabilizados pelos que fazem um resultado tdo bom (blockbusters ou filmes de alta performance) que validam todo
portfélio de filmes de uma determinada produtora de conteudo.




CURVA DE DENSIDADE E BOX PLOT DA VARIAVEL DEPENDENTE

04

4e-07 -

3e-07-

2e-07- 0.0- = - S0NEE & 88 L]

density

18-07- L

De+00-

0.4-
feana einf AciDi Rein 0.0e+00 2.5e+06 5 0e+06 7.5e+06 1.0e+07

* A rentabilidade é contabilizada de forma sistémica ¢ ndo discriminando filmes cuja bilheteria nao ultrapassa o valor de producao. Dessa
forma, no grafico da curva de densidade, a média (linha vermelha) estd mais distante da mediana (linha azul). Outliers na distribuigao, eles
puxam a média (mais sensivel aos outliers) para a direita.

* Portanto, a dispersdo se da mais pela quantidade de filmes lancados com otimo desempenho do que pela quantidade total de filmes
produzidos, ou secja, existem filmes com resultados de bilheteria tdo positivos que “puxam’ toda a distribuicdo da variavel dependente,
ficando isso ainda mais evidente no grafico do box plot.

* Isso explica e valida novamente o argumento da politica publica cultural de fomento dos filmes brasileiros como um todo (como carteira
de portfolio), independentemente do tamanho da produc¢do ou do resultado do filme, isto €, o financiamento que deve ser realizado de forma
indiscriminada para as mais diversas producoes de forma sistémica e ndo individualizada.




IMPORTANCIA DA POLITICA DE FINANCIAMENTO PARA O SUCESSO
DOS FILMES BRASILEIROS
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* Uma analise de cluster das principais varidveis explicadas na se¢do anterior melhoraram o ajuste do modelo deste

trabalho. A esquerda, foram criados subgrupos das duas principais varidveis que permeiam a hipétese principal deste

artigo, o Box Plot em vermelho representa o agrupamento sem fomento (subsidio) enquanto o grafico em azul
representa o agrupamento dos filmes que tiveram financiamento publico na sua producao. A partir disso € possivel

observar como o resultado de bilheteria ¢ maior nos filmes com financiamento, puxando a distribuicdo para os filmes

com as maiores bilheterias da série historica.
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« A direita outro recorte por agrupamento, entre apenas os filmes que tiveram recursos publicos no seu financiamento
(subsidio) com diferentes faixas de ingressos vendidos nas salas de cinema: (i) menos de 30 mil ingressos; (i1) menos
100 mil ingressos; (ii1) menos 500 mil ingressos; (iv) mais de 500 mil ingressos. Esse grdfico mostra uma correlacdo
de cluster positiva entre o volume de financiamento publico e o numero de ingressos vendidos por filme.

* E possivel inferir uma associacio bivariada positiva entre os filmes brasileiros que obtiveram algum recurso
publico de financiamento e sua performance de bilheteria no Brasil.
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Tabela 4 — Testando a variavel Dummy Incentivo
por Grupos de Ingressos Vendidos

Tabela 1 — Filmes Brasileiros Lancados Com e Sem Incentivo
Teste Qui-quadrado de Pearson:

Filmes Brasileiros Lancados Sem Incentivo Com Incentivo
# Numero de Filmes 644 1625
data: MyTable
- = = _ ] %k
Tabela 2 — Filmes BR Lancados Com e Sem Incentivo por Grupos de Ingressos Vendidos X-squared = 108.4, df = 3, p-value <2.2¢-16
Teste de independéncia de todos os fatores:
# Niumero de Fil.mes Sem Incentivo Com Incentivo Number of cases in table: 1344
Menos de 30000 tickets 574 1127
De 30000 a 100000 tickets 27 181 Number of factors: 2
De 100000 a 500000 tickets 16 165 Test for independence of all factors:
Mais de 500000 tickets 27 152 Chisq = 108.4, df = 3, p-value = 2.421e-23%**
Teste T para duas Amostras:
Tabela 3 — Propor¢io (%) de Lancamentos BR com e sem Incentivo por Grupos de Publico data: d$boxoffice sales by d$subsidy
t=-3.2055, df = 1942, p-value = 0.00137%*
(%) Proportion of Movies Sem Incentivo Com Incentivo K K . R
alternative hypothesis: true difference in means between
3 0, 0, .
Menos de 30000 tickets 89% 69% group 0 and group 1 is not equal to 0
De 30000 a 100000 tickets 4% 11% 95 percent confidence interval:
De 100000 a 500000 tickets 2% 10% -195268.51 -47027.49
Mais de 500000 tickets 4% 9% sample estimates:
mean in group 0 mean in group 1

95362.48 216510.48

Tabela 4: a associagdo ¢ mais fortemente evidenciada uma vez que a hipétese de que as varidveis (grupos) sao
independentes € rejeitada. Ou seja, ha uma relacdo de dependéncia estatistica entre as variaveis, o que indica

causalidade entre elas. Isso € confirmado pelo Teste de Duas Amostras (Two Sample t-test) com os resultados acima.




Scatterplot da Receita de Bilheteria e 0 Volume de Financiamento Publico dos Filmes Brasileiros
Lanc¢ados em Salas de Cinema no periodo de 1995 a 2022.

BRHONge: EXISTE RELACAO DE
CAUSALIDADE
POSITIVA E LINEAR
ENTRE A POLITICA
CULTURAL DE
FINANCIAMENTO
PUBLICO AOS FILMES
BRASILEIROS E
SUCESSO DESSES
LANCAMENTOS NAS
SALAS DE CINEMA.

60000000 -

40000000 -

Box Office Sales

20000000 -

0 2000000 4000000 g60000C
# Total value




Box Office Sales

Scatterplot Associacao (Nao-Linear) POSITIVA entre Max. Cinemas no Lan¢camento e a Variavel Dependente.

Scatterplot of Box Office Sales and Movie Theaters at Release Scatterplot of Box Office Sales and Movie Theaters at Release
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EXISTE RELACAO DE CAUSALIDADE POSITIVA E QUADRATICA ENTRE O NUMERO
DE SALAS MAXIMO DE ESTREIA DE UM FILME BRASILEIRO E O SUCESSO DESSES
LANCAMENTOS NAS SALAS DE CINEMA (Importancia da Cota de Tela).




Bilheteria (R$) = A + B * Valor Total do Subsidio (R§) + C *\Cinemas no Lancamento (%)

. .
Call: Im(formula = boxoffice sales ~ Total value + max movie theaters.sqr, data = d6) Pelos resultados trazidos na Tabela e

COEFFICIENTS- “Equacao 17 ¢ possivel verificar que

Estimate Std. Error t value Pr(>it)) todas as variaveis foram bastante

(Intercept) -382104.26185 196646.76347 -1.943 0.0522. Signiﬁca‘[ivas exceto o intercepto que
Total value 0.79614 0.07483 10.639 0.00000264 ***

apresentou o maior p-valor. Pela

max_movie_theaters.sqr 29.13692 1.12797 25.831 <0.0000000000000002 *** . -
RESIDUALS: interpretacido do modelo, pode-se
Min 1Q Median 3Q Max dizer que:

- S 2 - 2 "2 2 . .
_ 593-0% 7 . | 130?8‘4 L '36330 149288 54175387 o Para cada R$ 1,00 investido com

Signif. codes: 0 “**¥°(0.001 <*** (.01 “** 0.05°."0.1 " 1 . )
Residual standard error: 4794000 on 1290 degrees of freedom recursos publl.co's no financiamento
(10 observations deleted due to missingness) de filmes brasﬂelros, temos R$ 0,80
Multiple R-squared: 0.4286, Adjusted R-squared: 0.4277 a mais na bilheteria do fﬂme, em

- 1atio: 7 7 i . 7 .
F-statistic: 483.9 on 2 and 1290 DF, p-value: < 0.00000000000000022 média.

o Além disso, para cada sala de
cinema adicional em que o filme ¢
+29.1 *vCinemas no Lancamento distribuido, temos um acréscimo de
- R$ 29 na bilheteria do filme, em

oo becai ] média.

Bilheteria (RS$) = -382104.26 + 0.80 * Valor Total do Subsidio (RS)




Bilheteria (R$) = A + B * Valor Total do Subsidio (R§) + C *\Cinemas no Lancamento (%)

Call: Im(formula = boxoffice sales ~ total art produc + total art dist + max movie theaters.sqr, data = d6)

COEFFICIENTS:
Estimate Std. Error t value Pr(>|t])

(Intercept) -165599.6647 185542.2175 -0.893 0.372
total art produc 0.4954 0.1136 4.360 0.000014 ***
total art dist 1.5260 0.1397 10.921  |<0.0000000000000002 ***
max_movie theaters.sqr 27.6081 1.1457 24.097 < 0.0000000000000002 ***

RESIDUALS:
Min 1Q Median 3Q Max
-56136417 -930980 -173126 137858 53077279

Signif, codes: 0 “**** 0,001 “** 0,01 ‘** 0.05°0.1¢* 1

Residual standard error: 4719000 on 1289 degrees of freedom

(10 observations deleted due to missingness)

Multiple R-squared: 0.4466,

F-statistic: 346.8 on 3 and 1289 DF. p-value: < 0.0000000000000002

Bilheteria (R$) = -165599.67 + 1.53 * Subsidio na Distribuicao (R$) + 0.50

* Subsidio na Producio (R$) + 27.6 *\Salas de Cinema no Lancamento

[EQUACAO 2]

Pelos resultados trazidos na Tabela e na
“Equacao 2” ¢ possivel verificar que todas
as variaveis foram significativas exceto o
intercepto que apresentou o maior p-valor.
Pela interpretagdo do modelo podemos dizer
que quando o subsidio/incentivo ¢
direcionado para a Distribui¢do tem um
efeito mais potente na performance dos
filmes do que quando ¢ direcionado para
Produgdao, sendo ambos os efeitos, a
Produgdo e a Distribuicao, positivos.

o Para cada R$ 1,00 investido com
recursos publicos no financiamento da
Distribuicdo de filmes brasileiros,
temos um acréscimo de R$ 1,53 no
resultado de bilheteria do filme, em
média.

o Para cada RS 1,00 investido com
recursos publicos no financiamento da
Producdo de filmes brasileiros, temos
um acréscimo de R$ 0,50 no
resultado de bilheteria do filme, em
média.
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Tabela 8 — Matriz de Correlagao entre as Variaveis

cor(d[,c("max_movie theaters", "total art dist", "total art produc")], # Subset the data
max_movie theaters.sqr| total art dist total art produc
max_movie theaters.sqr 1.0000000 0.5793744 0.2101686
total art dist 0.5793744 1.0000000 0.3292185
total art produc 0.2101686 0.3292185 1.0000000
Tabela 9 — Nested F Test: TABELA ANOVA
> anova(lm3 Im16) # Nested F test
Analysis of Variance Table
Response: box_office_sales
Df Sum Sq Mean Sq
Total_value 1 74170701250378 74170701250378
Residuals 1292 440411547537849 340875810788
F value 217.59 Pr(>F) < 0.00000000000000022 ***
Signif. codes: 0 “**** 0.001 “*** 0.01 “**0.05°.70.1°" 1

Tabela 10 — Fator de Inflacdo do Modelo (Variance Inflation Factor)

vif(Im16) # Calculate the Vanance Inflation Factor

max_movie_theaters.sqr total_art_dist total_art_produc

1.129297 1.160865 1.029730

Tabela 11 — Teste Durbin Watson

dwtest(lm1) # test for autocorrelation
Durbin-Watson test
data: Im16
DW = 2.0114, p-value = 0.599
alternative hypothesis: true autocorrelation is greater than 0

Observando o teste F na Tabela 9, percebe-se que o segundo modelo com mais varidveis
(“Equagdo 2) ¢, na verdade, uma melhoria estatisticamente significativa em relagdo ao
primeiro. Além disso, o Fator de Inflagdo do modelo (Variance Inflation Factor) (Tabela 10)
mostra que ¢ improvavel que haja uma multicolinearidade. Por fim, o teste Durbin-Watson
na Tabela 11 evidencia que ¢ improvavel que haja autocorrelacio nesta Ultima regressao
(“Equagdo 2”), mostrando a robustez da analise realizada.

Ao se considerar o modelo por seus efeitos de Interagdo
(Interaction Effects) por regressao logistica (Logit), partindo-se da
cadeia do audiovisual e incluindo as varidveis dummies Ficgao,
Animagdo e Documentario temos os seguintes resultados:

o Quando o filme ¢ de Ficg¢do e usou recursos publicos, por
mecanismos de incentivo, a probabilidade de se ultrapassar
a média de bilheteria para esta categoria ¢ de 76%.

o Quando o filme ¢ de Animacgdo e usou recursos publicos,
por mecanismos de incentivo, a probabilidade de se
ultrapassar a média de bilheteria para esta categoria ¢ de
45%.

o Quando o filme é Documentdrio e usou recursos publicos,
por mecanismos de incentivo, a probabilidade de se

ultrapassar a média de bilheteria para esta categoria ¢ de
12%.

o Quando o filme utiliza mecanismos de incentivo “em
conjunto”, interativamente, de Producdo e de Distribuicdo,
a probabilidade de se ultrapassar a média de bilheteria é de
89%.

Esses resultados sdo também confirmados na Tabela 8 de
correlacdo mostrada abaixo, onde o subsidio/fomento a
distribui¢do estd mais correlacionado com o numero de cinemas
para os quais o filme ¢ distribuido.
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